MODELE PREDYKCYJNE JAKO ELEMENT

OCENY KLIENTA W BRANZY POZYCZKOWE)J

Jak
przewidziec

przysztosc ?




Co robimy?
ODPOWIADAMY NA PYTANIE

Czy Klient sptaci pierwsza rate?

Odpowiedzig jest (TAK lub NIE)



Jak budujemy odpowiedzi?

PRZENALIZOWALISMY 16 TYSIECY UDZIELONYCH
PRZEZ NAS POZYCZEK. KLIENTOW PODZIELILISMY
NA DWIE GRUPY:

TYCH KT(:)RZY SPLACILI PIERWSZA RATE
TYCH KTORZY TEJ RATY NIE SPLACILI

DODATKOWO PRZY POMOCY 56 CECH POZYSKANYCH
W OPARCIU O BAZY ZEWNETRZNE
SCHARAKTERYZOWALISMY KAZDEGO KLIENTA.




Droga do celu ...

1. WYBRALISMY 56 CECH ,
2. OKRESLILISMY PRZESTRZEN DECYZYJNA

POPELNILISMY PIERWSZ BLAD!

PROBOWALISMY OKRESLIC
PRAWODPODOBIENSTWO PIERWSZEJ SPLATY
MODELEM REGRESYJMYM SKUPIONYM WOKOL
ODPOWIEDZI SREDNIEJ.

SREDNIA NIE ODZWIERCIEDLALA JEDNAK PROFILU
NASZYCH KLINETOW.




Kolejny krok ...

ZMIENILISMY PRZESTRZEN DECYZYJNA

WYKORZYSTALISMY PRZESTRZEN
KLASYFIKATORA (TAK 7/ NIE)

ZDYWERSYKOWALISMY RYZYKO POLEGANIA NA
JEDNYM MODELU DECYZYJNYM.




MODELE W PROCESIE DECYZYJNYM

AUTONOMICZNY KOMITET KREDYTOWY
_

MODEL KNN BDIRVAAVIORDIA A= MODEL SVM

1|




MODEL KNN

KNN - K NAJBLIZSZYCH SASIADOW (LUB ALGORYTM K-NN Z
ANG. K NEAREST NEIGHBOURS) -UZYWANY W STATYSTYCE DO
PROGNOZOWANIA WARTOSCI PEWNEJ ZMIENNEJ LOSOWEJ.

W WYKONANIU PROVEMA

POLEGA NA POROWNANIU WARTOSCI TAK/NIE DLA 56 CECH

Z ICH WARTOSCIAMI DLA KAZDYCH 56 CECH W ZBIORZE
UCZACYM. O WYBORZE ODPOWIEDZI TAK/NIE DECYDUJE
LICZBA,K" (USTALONA Z GORY) PO ANALIZIE NAJBLIZSZYCH DO
PODOBNYCH KLIENTOW ZE ZBIORU UCZACEGO.




MODEL DRZEWA DECYZYJNEGO

ACYKLICZNY SPOJNY GRAF SKIEROWANY. GDZIE KAZDEMU JEGO
WEZLOWI - BEDACEMU LISCIEM, PRZYPORZADKOWANE JEST
OZNACZENIE KLASY, A KAZDEJ Z GALEZI REGULA DECYZYJNA,

CZYLI WARUNEK ODNOSZACY SIE DO WARTOSCI ZMIENNYCH W

ZBIORZE WEJSCIOWYM | MOWIACY W JAKIM PRZYPADKU
NALEZY POJSC DANA GALEZIA.

W WYKONANIU PROVEMA

KLASYFIKACJA DANEJ OBSERWACJI POLEGA NA PRZEJSCIU
OD KORZENIA DO LISCIA | PRZYPISANIU DO TEJ OBSERWACJI
KLASY (TAK / NIE) ZAPISANEJ W DANYM LISCIU.




MODEL SVM

ABSTRAKCYJNY KONCEPT MASZYNY, KTORA DZIALA JAK
KLASYFIKATOR, A KTOREJ NAUKA MA NA CELU WYZNACZENIE
HIPERPLASZCZYZNY ROZDZIELAJACE)J Z MAKSYMALNYM
MARGINESEM PRZYKLADY NALEZACE DO DWOCH KLAS.

W WYKONANIU PROVEMA

PODOBNIE JAK W MODELU KNN STOSUJE SIE ROZNE METRYKI
PODOBIENSTWA (W NASZYM PRZYPADKU ZASTOSOWANO
METRYKI - GAUSA PARAMETREM GAMMA Z WYKLADNICZA
SIATKA WYKELADNICZO ROSNACYCH SEKWENCJI).
OSTATECZNY MODEL, KTORY SLUZY DO TESTOWANIA
| KLASYFIKOWANIA NOWYCH DANYCH, JEST SZKOLONY NA
LYM ZESTAWIE SZKOLENIOWYM PRZY UZYCIU
RANYCH PARAMETROW.




CZY JEST EFEKT
NASZYCH PRAC?

JEST OPARTYM O BIG DATA, INTELIGENTNYM
DZIEKI MODELOM STATYSTYCZNYM, KTORE SIE
UZUPEELNIAJA. ZARAZEM NIEZALEZNYM DZIEKI
PEY NEJ AUTOMATYZACJI KOMITETEM
KREDYTOWYM DEDYKOWANYM DLA NASZEGO
MODELU OPERACYJNEGO | PRODUKTOWEGO
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PRZETWARZAMY

JEDYNIE
ZANONIMIZOWANE
DANE DBAJAC O
DOBRO NASZYCH
KLIENTOW

JAK WYGLADA PROCES
DECYZYJNY?

KAZDY MODEL
PREZENTUJE GLOSOWANIE
WYNIK

W (96%)
PRZYPADKOW
DECYZJA
PODEJMOWANA
JEST STOSUNKIEM
3:0,AW 4%
STOSUNKIEM 2:1.

ZBIERAMY EFAKTY
PRZETWORZENIA
DANYCH PRZEZ
KAZDY Z MODELLI,
BEZ WZGLEDU NA
REZULTAT.

DECYZJA

OTRZYMUJEMY
DECYZJE
KREDYTOWA DO
WYKORZYSTANIA W
SCROINGU




provema

ZOSTANMY W KONTAKCIE

PIOTR.KOSTARSKI@PROVEMA.PL

TELEFON
500 296 685



